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Wer meint was, wenn „KI“ gesagt 
wird?



National Museum of the U.S. Navy 
(https://commons.wikimedia.org/wiki/File:330-PSA-80-60_(USN_710739)_(20897323365).jpg), 
„330-PSA-80-60 (USN 710739) (20897323365)“, als gemeinfrei gekennzeichnet

Der langfristig-
strategische Blick



Künstliche Neuronale Netzwerke 
(konnektionistisches Modell)

vs.
regel- und logikbasierte Systeme

(symbolisches Modell)



Neuronale Netze
(connectionist model)

Inspiriert von der Informationsverarbeitung im 
biologischen Gehirn

Training (Parametrisierung) mittels Error Loss 
Functions – z.B. Klassifizierung Hund/Katze

Ausgabe basiert auf Heuristiken

Jedoch kein formal-logisches/-mathematisches 
Schlussfolgern!
(vgl. u.a. Mirzadeh, Iman, et al. (Preprint, 2024): 
https://arxiv.org/pdf/2410.05229 – 
Shojaee, Mizadeh et al. (Preprint, 2025): 
https://ml-site.cdn-apple.com/papers/the-illusion-of-thinking.pdf)

CC by SA 4.0, Tomere
Rosenblatt, F. 
(https://commons.wikimedia.org/wiki/File:Organization_of_a_biological_brain_and_a_perceptr
on.png), public domain (Januar 1958)



Logikbasierte Systeme 
(Symbolic AI)

Abbildung von Fakten und Zusammenhängen 
als Wissensgraph

Auswertung dieses Wissensgraphen nach 
formal-logischen Regeln

z.B. Programmiersprache Prolog (IBM Watson)

Lange Zeit Skalierungsproblem: Wie bekomme ich 
„die Welt“ abgebildet?



Zustand 16. September 2025:

118,9 Mio Datenobjekte
beschreiben Personen, Gegenstände, Orte, Konzepte und ihre 
Zusammenhänge





Bundesministerium des Innern…
ist ein(e) Bundesministerium
wurde begründet 1949
Vorsitzende*r Alexander Dobrindt (Startzeitpunkt: 2025-05-06)
ersetzt Reichsministerium des Innern
Kurzname BMI



Bundesministerium des 
Innern

https://www.wikidata.org/entity/Q502698

Bundesministerium
https://www.wikidata.org/entity/Q896375

Oberste Bundesbehörde
https://www.wikidata.org/entity/Q99935030

Deutschland
https://www.wikidata.org/entity/Q183

ist ein(e)

ist ein(e)

Bundesrechnungshof
https://www.wikidata.org/entity/Q99935030

ist ein(e)

Staat

Staat

Staat

Staat



URIs als 
Identifier
Jaguar XJS (Automobil)
https://www.wikidata.org/entity/Q554507

Atari Jaguar (Spielekonsole)
https://www.wikidata.org/entity/Q650601 

Jaguar (Taxon der Gattung Panthera)
https://www.wikidata.org/entity/Q35694 

Charles J. Sharp creator QS:P170,Q54800218 
(https://commons.wikimedia.org/wiki/File:Jaguar_(Panthera_onca_palustris)_male_Three_Brot
hers_River.JPG), https://creativecommons.org/licenses/by-sa/4.0/legalcode 

Evan-Amos (https://commons.wikimedia.org/wiki/File:Atari-Jaguar-Console-Set.jpg), 
„Atari-Jaguar-Console-Set“, https://creativecommons.org/licenses/by-sa/3.0/legalcode 

Alexander-93 (https://commons.wikimedia.org/wiki/File:Jaguar_XJ-S_convertible_IMG_0314.jpg), 
https://creativecommons.org/licenses/by-sa/4.0/legalcode 

https://www.wikidata.org/entity/Q554507
https://www.wikidata.org/entity/Q650601
https://www.wikidata.org/entity/Q35694


„Labels“
Jaguar (Taxon der Gattung Panthera)
https://www.wikidata.org/entity/Q35694 

Label@de: „Jaguar“
Label@uk: „Ягуар“
Label@ja: „ジャガー“
Label@hi: „जैगुआर“

Q25694   P279  Q6667323
Jaguar   ist Unterklasse von  Raubkatze
Jaguar   sous-classe de  fauve
ягуар   подкласс от большая кошка

Charles J. Sharp creator QS:P170,Q54800218 
(https://commons.wikimedia.org/wiki/File:Jaguar_(Panthera_onca_palustris)_male_Three_Brot
hers_River.JPG), https://creativecommons.org/licenses/by-sa/4.0/legalcode 

https://www.wikidata.org/entity/Q35694


Umweltdaten
umwelt.info
Welches „Landesamt für Umwelt“ ist gemeint?

→ Verlinkung mit Wikidata: Stammdaten können 
aus dem verlinkten Datenobjekt verwendet 
werden, Auswertungen nach Bundesland sind 
möglich



„KI“ meint derzeit fast 
immer generative KI

Und das hat gravierende Folgen für den Diskurs.

NOIRLab/NSF/AURA/T. Slovinský 
(https://commons.wikimedia.org/wiki/File:NOIRLab_HQ_Server_Racks_(6V6A0402-CC).tiff), 
https://creativecommons.org/licenses/by/4.0/legalcode 



Seiteneffekte
Menschliche Zuarbeit v.a. im globalen Süden

Energie- und Rohstoffbedarf, Clash mit 
bestehenden Beschlüssen z.B. zu den Sustainable 
Development Goals

Machtunterschiede („GPU rich vs. GPU poor“)

Freie Gegenmodelle sind kaum praktikabel

Value Alignment Problem, vor allem: Worauf sind 
konnektionistische Systeme optimiert?

Joseph Keppler 
(https://commons.wikimedia.org/wiki/File:Modern_Colossus_of_Rail_Roads_-_Keppler_1879.jpg
), „Modern Colossus of Rail Roads - Keppler 1879“, als gemeinfrei gekennzeichnet, Details auf 
Wikimedia Commons: https://commons.wikimedia.org/wiki/Template:PD-1923



Super für verrauschte Ausgangsdaten (gesprochene Sprache, 
Open-World-Annahmen etc), super, wenn wahrscheinliche 
Antworten reichen. 
Nicht hinreichend, wenn es um verlässliches, 
nachvollziehbares Wissen geht.

Konnektionistische Systeme 
arbeiten stets mit 
Wahrscheinlichkeiten



Wie viel Zufall ist für eine 
regel- und 
normenbasierte 
Verwaltung akzeptabel?



Wir brauchen Klassifizierungen

Anwendungsfälle für konnektionistische KI

● Stichworte in einen Text formulieren, der 
danach geprüft wird

● Audiotranskription oder -übersetzung (läuft 
mit Faster-Whisper auf einem Laptop)

● Bilderkennung, Hunde von Katzen 
unterscheiden, Mustererkennung, etc.

● Generell: Verrauschte Inputs, 
Open-World-Annahme, stochastische Fehler 
können einfach bemerkt werden oder sind 
prinzipiell tolerierbar

Anwendungsfälle für symbolische KI

● Ausgaben müssen nachvollziehbar und 
logisch begründet sein

● Formalisierte Verfahren mit 
Korrektheitsanspruch (Gleichheitssatz der 
Verwaltung!)

● Verlässlicher Abruf von Wissen
● Generell: Information Retrieval, Beweisbarkeit, 

logische Schlussfolgerungen, 
Closed-World-Annahme, stochastische Fehler 
sind nicht akzeptabel



Beispiel 
Chatbots
Das Problem der Heuristiken

Auch RAG löst das Grundproblem nicht

Sprachmodelle sind vermutlich kein geeignetes 
Werkzeug für Information Retrieval
(siehe z.B. z.B. Shah und Bender. "Situating search." Proceedings of the 2022 Conference 
on Human Information Interaction and Retrieval (2022), sowie Shah und Bender. 
"Envisioning information access systems: What makes for good tools and a healthy 
Web?." ACM Transactions on the Web 18.3 (2024): 1-24.)

Screenshot: Chatbot Bobbi



Verhältnismäßigkeitsprinzip
Ist das Ziel legitim?

Ist genAI zum Erreichen des Ziels wenigstens grundsätzlich geeignet?

Ist genAI überhaupt erforderlich? Gibt es Alternativen mit weniger 
Seiteneffekten?

Sind die einzupreisenden Seiteneffekte für den erwarteten Erfolg angemessen?



Strategisch sinnvolleres Modell: In 
(verlinkten) Daten denken anstatt 
in Dokumenten!



Zukunftsbeispiel
Straßennamen
Helen-Keller-Straße?
Helen Keller Straße?
Helen-Keller-Strasse?

…oder lod.kommune.de/strasse/100790457 ?

→ Ein führendes, autoritatives System, andere 
verweisen auf dieses Objekt

Im System mit dem Label „Helen-Keller-Straße“ 
angezeigt – vor dem Bildschirm sieht alles gleich 
aus wie bisher!

Looniverse 
(https://commons.wikimedia.org/wiki/File:Helen-Keller-Straße_(Neu-Ulm)_Straßenschild.jpg), 
https://creativecommons.org/licenses/by-sa/4.0/legalcode 





Das ist keine
Science Fiction!
Jede Straße in der Schweiz hat ein 
Linked-Data-Objekt!

Für stabile URIs existiert der Namensraum
*.ld.admin.ch/*

Beispielabfrage „Geometrien aller Straßenobjekte 
in der Stadt Bern“: https://s.zazuko.com/sB1Vuw 

Mehr Aufschrieb im persönlichen Blog: 
https://stefan.bloggt.es/2025/05/what-is-in-a-street
-name-schoener-leben-mit-linked-data/

https://s.zazuko.com/sB1Vuw
https://stefan.bloggt.es/2025/05/what-is-in-a-street-name-schoener-leben-mit-linked-data/
https://stefan.bloggt.es/2025/05/what-is-in-a-street-name-schoener-leben-mit-linked-data/




Beispiel VAO

Punktförmige Anordnung mit Beschreibung im 
Freitext?

Oder Bezeichnung der angeordneten Zeichen mit 
Georeferenzierung und eindeutigem URI des 
Zeichens?

Velopilger 
(https://commons.wikimedia.org/wiki/File:2021-01-31-Weststrasse-Benrath-Photo-7.jpg), 
https://creativecommons.org/licenses/by-sa/4.0/legalcode 



 -stk 
(https://commons.wikimedia.org/wiki/File:2025_Altenstadt_(Iller)_Hydrant_Memminger_Str
aße_104_RTK_Survey.jpg), https://creativecommons.org/licenses/by-sa/4.0/legalcode 



 Christian Strassegger / chri-strassegger.at 
(https://commons.wikimedia.org/wiki/File:ALLMENDE.JPG), „ALLMENDE“, 
https://creativecommons.org/licenses/by-sa/3.0/legalcode



Erfahrungen und 
Entwicklungen aus dem 

Ehrenamt nutzen!

Awesome Pixels (https://flic.kr/p/q6TJTZ), „OpenCityCamp Stuttgart 2014“, 
https://creativecommons.org/licenses/by/2.0/deed.de         



Gegenmodelle
existieren!
Klassische Information-Retrieval-Werkzeuge wie 
ElasticSearch in Verbindung mit OParl (aus der 
Community! Von 2012, seit 2016 stabil! Mit 
schlüsselfertigen Lösungen auf GitHub unter 
F/LOSS-Lizenzen! Does not boil oceans as an 
additional feature!)

 Alexandre Prevot from Nancy, France 
(https://commons.wikimedia.org/wiki/File:Bürgerbüro_Vohwinkel_(50147203187).jpg), 
„Bürgerbüro Vohwinkel (50147203187)“, 
https://creativecommons.org/licenses/by-sa/2.0/legalcode





Reservefolien!



Wirklich?

„Aber mit RAG kann ein 
Sprachmodell doch Dinge 
recherchieren!“



Typische Linked-Data-Abfragen, auf die ein LLM 
keine Antwort hat:

https://w.wiki/EXpo – „Die 20 größten Städte in 
Deutschland, absteigend nach Einwohnerzahl 
sortiert, in denen eine Frau Oberbürgermeisterin 
ist“

https://w.wiki/EXpo


Typische Linked-Data-Abfragen, auf die ein LLM 
keine Antwort hat:

https://w.wiki/EXpq – „Alle Straßen in 
Deutschland, die nach Ernst Thälmann benannt 
sind, mit einem Foto (sofern vorhanden) und ihrer 
Koordinate (sofern vorhanden, ansonsten die 
Koordinate des Orts, in dem sie liegt)“

https://w.wiki/EXpq


Typische Linked-Data-Abfragen, auf die ein LLM 
keine Antwort hat:

https://w.wiki/EVU9 – „Städte, in denen 
Nobelpreisträger*innen begraben liegen, eine 
Auflistung dieser Preisträger*innen und die 
Anzahl der begrabenen Preisträger*innen, 
absteigend nach Anzahl sortiert“ (inspiriert durch 
Minkorrekt 349, braucht noch Ausbau!)

https://w.wiki/EVU9


Typische Linked-Data-Abfragen, auf die ein LLM 
keine Antwort hat:

https://w.wiki/EVfR – „Welche Gäste waren am 
häufigsten bei Markus Lanz (Staffel 17) zu Gast, 
absteigend sortiert nach Häufigkeit, mit 
Parteizugehörigkeit“

Shoutout an @arrrrrmin@chaos.social → siehe 
sein Vortrag „Lanz-Mining“!

Mehr Aufschrieb im persönlichen Blog: 
https://stefan.bloggt.es/2025/06/wer-war-wie-oft-
bei-lanz-schoener-leben-mit-linked-data/

https://w.wiki/EVfR
https://media.ccc.de/v/gpn23-213-lanzmining-wer-spricht-denn-da-
https://stefan.bloggt.es/2025/06/wer-war-wie-oft-
https://stefan.bloggt.es/2025/06/wer-war-wie-oft-


Wirklich?

„Aber generative KI kann doch 
die Informationen aus 
Office-Dokumenten ziehen!“



ChatGPT, mach 
mir 100 Skripte
Chainforge: https://chainforge.ai/docs/ 

Teste 100 Mal den Anwendungsfall, zwei 
Excel-Listen zu vergleichen und prüfe das 
Ergebnis anhand der Musterlösung

ChatGPT und Co erstellen jedes Mal dafür ein 
Python-Skript

Ist eine Fehlerquote über 0 tolerierbar?

(Danke an Jakob Vicari für den Tipp)

Looniverse 
(https://commons.wikimedia.org/wiki/File:Helen-Keller-Straße_(Neu-Ulm)_Straßenschild.jpg), 
https://creativecommons.org/licenses/by-sa/4.0/legalcode 

https://chainforge.ai/docs/

